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目前形式的大语言模型并不是发明，而是发现。望远镜是一项发明，但
通过它观察木星，知道它有卫星，是一项发现。而大语言模型更像是发
现，它们的能力不断让我们感到惊讶

人生中让我印象深刻的两次技术革命演示，一次是现在操作系统的先驱
“图形用户界面”，另一个就是以ChatGPT为代表的生成式人工智能技术

ChatGPT相当于AI界的iPhone问世，它使每一个人都可以成为程序员

马斯克悄悄成立大模型公司xAI



大语言模型构建过程中的“透明性”

3

马斯克

This week, @xAI will open source Grok
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GPT3

细致地描述使用的预训练语料，包
括组成、大小、过滤方法



大语言模型领域的“怪圈文化”

6

GPT3

GPT4

一笔概括：使用了公开的互联网数据
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GPT3

GPT4

LLaMa 2

一笔概括：更新了上个版本数据且引
入了新的数据
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GPT3

GPT4

LLaMa 2

Gemma

简单说了数据组成以及总数据量
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敏锐捕捉环境变化，敢于定义新问题
（研究的问题不是一成不变的）

如何培养原创精神？
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10个主要基础模型开发人员在13个主要透明度维度上的得分

The Foundation Model Transparency Index Rishi et al.2023
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Detecting Pretraining Data from Large Language Models, Shi et al.2024
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 功能

◼ 20$可以恢复OpenAI “Babbage” 

的embedding projection层

◼ 2000$可以恢复OpenAI的 “gpt-
3.5-turbo”
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 预训练

◼ 分布训练架构：高性能分布式训练代码是否公开？

◼ 模型架构信息：模型的大小、网络层数等信息是否公开？

◼ 训练策略：训练中各种超参数设置？

◼ 数据相关信息：预训练数据的组成？

◼ 数据的预处理：数据的预处理方法以及处理脚本是否公开？

◼ 数据内容：数据本身是否公开？

◼ 模型参数：模型完成预训练后的参数是否公开？
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 监督精调

◼ 指令数据信息：指令的数据分布、质量、数目等是否公开？

◼ 指令数据内容：指令数据本身是否公开？

◼ 模型参数：精调后的模型参数是否公开？

 偏好的对齐

◼ 奖励函数：如果是基于奖励函数的对齐，训练方法和模型是否公开？

◼ 偏好数据：对齐使用的偏好数据是否公开？

◼ 模型参数：偏好对齐后的参数是否公开？



大语言模型中的“开源”

19

维度 GPT4 LLaMa2 QWen Mistral LLM360 oLMo

预训练

分布式训练架构 x x x x √ √

结构信息 x √ √ √ √ √

训练策略 x x x x √ √

数据信息 x x x x √ √

数据处理方式 x x x x √ √

数据内容 x x x x √ √

模型参数 x √ √ √ √ √

监督精调

指令数据信息 x x x √ √ √

指令数据内容 x x x x √ √

精调后模型 x - - √ - √

偏好对齐

奖励函数 x x x - - √

偏好数据 x x x - x √

模型参数 x √ √ - √ √
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Llama 2: Open Foundation and Fine-Tuned Chat Models, Touvron et al.2023
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LLM360: Towards Fully Transparent Open-Source LLMs Liu et al.2023
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谢谢各位！
动态化、不规则化是人工智能应用发展的重要趋势
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